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O objetivo deste trabalho ¢ a fundamentagdo tedrica ao subprojeto Emosonico, que visa criar
uma base de dados em formato de audios separados em masculino e feminino e em cada género
uma classificagdo em 6 emogdes sendo elas: felicidade, medo, nojo, raiva, surpresa, tristeza € o
estado neutro. Com a finalidade de validar programas analisadores de emogdes na interface de
comunicagdo, linguagem, psicologia e pesquisa com dispositivos eletronico.

As emocdes sdo algo do cotidiano do ser humano, que sdo reacdes naturais a estimulos e com a
evolugdo da tecnologia ¢ comum a utilizagdo de dispositivos eletronicos, cada dia se procurando
mais caracteristicas humanas em maquinas, crescendo assim a importancia no reconhecimento
conciso e o0 mais preciso possivel de emogdes na interface homem-maquina. Para analisar um sinal
de voz e identificar as emogdes existem diversas técnicas de processamento de sinal de voz. Esta
pesquisa foi dividia em trés partes: coleta de dados de voz, pardmetros de andlise e classificagao[1].
Neste contexto foram estudadas as emogdes Felicidade, Medo, Raiva, Nojo, Tristeza, Surpresa € o
estado Neutro sendo estas as emogdes bases definidas por Paul Ekman [2].

A coleta de dudios foi feita em portugués brasileiro de videos do Youtube, filmes e gravagdes
em estidios com autoriza¢des dos envolvidos. A extracdo de parametros, sendo os algoritmos
implementados no software Matlab, ¢ baseada na revisao bibliografica [3] totalizando 29
parametros sendo que para a extragdo da frequéncia fundamental foi utilizado uma sobreposigao
de 50 milissegundos com o janelamento de 60 milissegundos, extraindo os coeficientes LPC
(Linear prediction coding) dos quadros de voz, e entao obtidos os valores do primeiro, segundo ¢
terceiro formante. Obtendo também a largura de banda de cada formante, para a energia de curto
termo foi utilizado um janelamento de 20 milissegundos. Para frequéncia fundamental, formantes
e largura de banda de formantes foram utilizados: valor médio, valor minimo, valor maximo e
desvio padrao, ja o valor médio quadratico foi utilizado para a energia de curto termo.

A classificagdo dos audios segundo os 29 parametros foi feita no método maquinas de vetores
de suporte (SVM, do inglés Support vector machine), com funcao de Kernel cubica, sendo este o
que apresentou melhor resultado (O método SVM classifica os dados encontrando o melhor
hiperplano,ou seja,aquele com a maior margem entre as duas classes.

Para exemplificar os resultados analisamos 24 audios para cada emocgao sendo retiradas de 5
locutores masculinos teremos assim totalizando 168 audios tendo uma exatidao de 88,7% segundo
método SVM sendo visto pela Fig.l1 sendo que estes dudios estdo disponiveis no link:
https://drive.google.com/drive/folders/1vVgiFKj mYwJVZvilvKGrmnthC3sZ05z?usp=sharing.
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Valor Valor Previsto (%)
Verdadeiro Felicidade | Medo | Neutro | Nojo Raiva | Surpresa | Tristeza
(%) Felicidade 75 13 13

Medo 100

Neutro 96 4

Nojo 8 83 8

Raiva 8 21 71

Surpresa 4 96

Tristeza 100

Fig.1 Confusion Matrix (Matrix de Erro)
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